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Agenda

< Un poco de historia y motivaciones.

« Un poco de KDD.

< Un poco de Network Science.

* Proceso de Analisis.

* DW - OLAP - BI (hasta acé deberia tardar no mas de 20 minutos)
« El proyecto en si

* Mini Demo




Historia: Mal de Rio Cuarto virus

* Analisis electroforético:

* Base de datos formada por

* Perfiles electroforéticos.

« Atributos que definen el ambiente de la planta
» Pocos datos: Propuesta transformar la DB en una red y medir su variabilidad.




Knowledge Discovery in Database (KDD)

« Es un proceso no trivial de identificacién de informacién util y desconocida que permanece
oculta en una base de datos [Fayyad, 1996]

« Es un proceso centrado en la persona (human-centered) [Brachman, 1996]
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Network Science

*Es el estudio de las redes que representan fendmenos fisicos, biologicos y sociales
conduciendo a modelos predictivos de estos fenémenos.

* Topologias.
« Caracteristicas comunes.
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Networks 2
The Money Network

Redes sociales/econémicas



Networks 3
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Networks 5
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Proceso de analisis

Los ejemplos van con nuestra investigacion (osea: resumen del paper)
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Proceso de analisis: Identificacion y representacion
de haplotipos
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Proceso de analisis: Identificacion y representacion
de haplotipos
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Proceso de analisis: Definicion de medidas de
distancia
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Proceso de analisis: Definicion de medidas de
distancia

dij = dB3ij + dB5ij + dB8ij + dB9jj + dB10jj + dBE5ij + dBE10jj

donde:

dB3ij = (|B3ai - B3aj| + |B3bi - B3bj| + |B3ai - B3aj + B3bi - B3bj|)/2 (excepcion
1)

dB5jj = |B5i - B5j| (dist. de Hamming)

dB8ij = |B8i - Bgj| (dist. de Hamming)

dB9jj = (|B9aj - B9aj| + |B9bi - BObj| + |B9ci - B9gj| + |B9ai - B9aj + B9bi - BObj + BOci - BIg
/2 (excepcién 1)}

dB10jj = (|B10ai - B10aj| + |B10bi - B10bj| + |B10ai - B10aj + B10bi - B10bj|)/2
{excepcion 1}

dBE5ij = |BESi - BE5Sj| (1 - |B5i - B5|) (excepcion 3)

dBE10ij = |BE10i - BE10j| (1 - (|B3ai - B3aj| OR |B3bi - B3bj]}) (excepcion
2)




Proceso de analisis: Calculo de distancias
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- Calculo de distancias

Proceso de analisis
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Proceso de analisis: Creacion de la red
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Proceso de analisis: Creacion de la red




Proceso de analisis: Visualizacion y analisis
topologico
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Visualizacion y analisis topolégico
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Proceso de analisis: Exploracion

Identificacion y
representacion
de haplotipos

Definicion de
medidas de
distancia

g
-

Visualizacion de 1 Generacion de
exist. de perfiles hipdtesis y
por ambiente conclusiones

Calculo de
distancias

Definicién de
dimensiones y
nivel de detalle

Creacidn de la
red

Exploracién

”~

Visualizacion y

analisis
topoldgico



Proceso de analisis: Exploracion




Proceso de analisis: Generacion de hipotesis y
conclusiones
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Proceso de analisis: Generacion de hipotesis y
conclusiones

. — - e s R
Z0) 1 13 > 1)
- D
D) h ]
(
2 3
4 o) i

na-l Ty
SDH, — Z E d'J’ SDH: ruma de distencias entre los haplotipos del amblente A

i1 Fre 1,z cantidad de haplotipos del amblente A
diy: distanda entre ¢ haplotipo 1 v ¢l haplotipe |




Proceso de analisis: Generacion de hipotesis y

conclusiones
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Proceso de analisis: Conclusiones del proyecto

« Segun el indice calculado, la variabilidad del Mal de Rio Cuarto virus, ha disminuido con el
tiempo, habiendo una clara division del indicador en la campafia posterior a la epidemia de la
campafia 1996/97.

 La utilizacién de redes en el proceso de KDD resultdé muy satisfactoria y logré resaltar un
comportamiento del objeto de estudio que no habia sido evidente hasta el momento.

« En un proceso centrado en la persona (human-centered), donde la creatividad y experiencia
del analista juega un rol fundamental, la herramienta propuesta es capaz de ofrecer una
perspectiva novedosa y complementaria con las demés técnicas del proceso de KDD




Data Warehouse - OLAP - Bl

Concluimos que nuestro problema se adaptaba a algo muy similar a "algo” de BI

« En el contexto de la informatica, un almacén de datos (del inglés data warehouse) es una
coleccion de datos orientada a un determinado &mbito (empresa, organizacion, etc.),
integrado, no volatil y variable en el tiempo, que ayuda a la toma de decisiones en la entidad
en la que se utiliza.

* OLAP es el acr6nimo en inglés de procesamiento analitico en linea (On-Line Analytical
Processing). Es una solucién utilizada en el campo de la llamada Inteligencia empresarial (o
Business Intelligence) cuyo objetivo es agilizar la consulta de grandes cantidades de datos.
Para ello utiliza estructuras multidimensionales (o0 Cubos OLAP) que contienen datos
resumidos de grandes Bases de datos o Sistemas Transaccionales (OLTP). Se usa en
informes de negocios de ventas, marketing, informes de direccién, mineria de datos y areas
similares.

« Se denomina inteligencia empresarial, inteligencia de negocios o Bl (del inglés business
intelligence) al conjunto de estrategias y herramientas enfocadas a la administracién y
creacion de conocimiento mediante el andlisis de datos existentes en una organizacién o

empresa.
= oy

Data Data Minning
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Cubo OLAP

Es una base de datos multidimensional, en la cual el almacenamiento fisico de los datos se realiza
en un vector multidimensional. Los cubos OLAP se pueden considerar como una ampliacion de las
dos dimensiones de una hoja de célculo.
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« Las olap pueden ser implementados en ROLAP - MOLAP - HOLAP

* Las consultas OLAP se llaman MDX (son bastante parecidas a SQL)

* Para consultas remotas se utiliza XMLA sobre SOAP



Soluciones OpenSource

* Mondrian (todo en java soporta XML y MDX) (http://mondrian.pentaho.com/)

epython xmla (pip install xnla) para comunicarse con casi cualquier OLAP
(https://pypi.python.org/pypi/xmla/)

e Cubes (pi p install cubes) puro python pero muy verde (pythonhosted.org/cubes/)

« Pentaho (http://www.pentaho.com/), Saiku (http://meteorite.bi/saiku), Openl (http://openi.org/)

©mondrian:
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http://mondrian.pentaho.com/
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Yatel

« http://bitbucket.org/yatel/yatel

» Wiskey-Ware License

« Es la implementacién en gran parte del proceso mencionado anteriormente.
« En vez de Cubos usa redes olap.

« Falta trabajo (se aceptan colaboraciones)

« Posee un lenguaje intermedio denominado QBJ

* Puede usarse como libreria o como DB remota (alpha)

« Posee soportes de ETL, estadisticas y DM rudimentaria.

« Su version 0.2 es pip-instalable (pi p i nstal |l yatel) necesitan tener previamente humpy
y pyat, usa una bd distinta, y es una aplicacién desktop



http://bitbucket.org/yatel/yatel
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Yatel - la app

En funcio i
namiento... (0.2 algo asi va a ser Yatel BI)
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Yatel - Arquitectura

Yatel B

server.YatelServer

qbj.QBJEngine

En que se puede aportar

* YQL sin implementar.

data minning

db.YatelNetwork

le—>]

etl.ETL

P

* Mas mineria de datos propiamente dicha (solo tiene kmeans)

e =
—
sqlAlchemy N a——

DW (2nd Normal Form)

« Agregar autenticacion rudimentaria en yatel server y dar soporte a algo como... LDAP¢,?¢?.

« Como es un proyecto homologado por una universidad puede extenderse como parte de un

proyecto de fin de carrera.

« La parte cientifica per-se no esta desarrollada (algin doctorando en la sala?)

« Documentacion (mucha)



¢, Preguntas?

e Charlas:

* http://bitbucket.org/leliel12/talks
» Contacto:

« Juan B Cabral

 Mail: jbc.develop@gmail.com
» Twitter: @JuanBCabral
« Blog: http://jbcabral.co
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